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Abb. 1: Problemstellung der Bachelor-Thesis
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Abb. 2: Disaggregation 3.7kW Ladestation makro
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Abb. 3: Disaggregation 3.7kW Ladestation mikro
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Abb. 4: Lastprognose synthetisches Rechtecksignal
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Problemstellung

Die Aufgabe dieser Bachelor-Thesis bestand darin fiir die beiden Teilaufga-
ben Disaggregation und Load Forecasting, unter Verwendung von frei
verfligbaren Daten, jeweils drei verschiedene Deep Learning Algorithmen zu
testen und anschliessend zu vergleichen.

Lésungskonzept

Der Start des Projektes war die State-of-the-Art Recherche, mit welcher
verschiedene freiverfiigbare Datensdtze, Deep Learning Algorithmen fir die
Disaggregation und das Load Forecasting recherchiert wurde. Anschlies-
send wurde mittels Nutzwertanalyse die bestmdgliche Lésung evaluiert. Fiir
die freiverfiigbaren Daten sollte ein Datensatz generiert werden, wahrend
fir die Disaggregation die auf dem NILM Toolkit basierende Bibliothek
«NerualNilm Pytorch» verwendet werden sollte. Die Umsetzung der
Lastprognose, sollte mit der Bibliothek «GluonTs» umgesetzt werden.

Realisierung

Die Realisierung erfolgte wiederum in drei Arbeitsschritten. Als erstes wurde
der benétigte Datensatz erstellt. Anschliessend folgte die Umsetzung

der Disaggregation und zum Schluss wurde das Load Forecasting in Angriff
genommen. Fir die Umsetzung der beiden Teilaufgaben wurden Soft-
wareteile neu entwickelt, wie auch bestehende Software aus den Bibliothe-
ken angepasst.

Ergebnisse

Es konnte ein freiverfligbarer Datensatz generiert werden, welcher es
ermdglichte, die Deep Learning Modelle zu trainieren und zu testen. Bei der
Teilaufgabe Disaggregation konnte erfolgreich die Elektroautolastkurve
disaggregiert werden, unter Berlicksichtigung des zu grossen Fehlers fiir die
2.3kW Lastkurve. Das Load Forecasting fur Elektroautolastdaten hat

mit den verwendeten Modellen nicht funktioniert. Es konnte lediglich eine
Prognose fir synthetisch generierte Signale gemacht werden.
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